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1 Introducao e Metodologia

A popularizacao dos recursos mididticos tornou necessaria a classificagao musical a fim
de otimizar a busca pelo usudrio. A classificacdo pela percepcao da emocdo é um dos
mais importantes tépicos de pesquisa [6]. Porém, esta é uma tarefa desafiadora, devido
a subjetividade natural da percepgdo humana [6]. Neste contexto, o uso de um modelo
matematico computacional é fundamental para classificar a emogao presente na musica.

O presente trabalho tem como objetivo classificar de forma automatica o conjunto de
musicas do Latin Music Database [4] por meio da emogao predominante em cada género
musical, conforme [3]. Para isso, atributos de entrada que descrevem os géneros musicais e
a saida “emocao” sao modelados por uma rede Bayesiana (Figura 1), a partir da qual, uma
base de regras probabilisticas do tipo “se-entao” é extraida pelo método BayesRule [2].
Redes Bayesianas sdo modelos gréaficos probabilisticos que representam o conhecimento
sobre o dominio dos dados [2]. Para a construgao da rede da Figura 1, foram selecionados
um atributo de cada um dos trés grupos de entradas que descrevem os géneros musicais
[5]: batida por minuto (atributo 1), timbre (atributo 2) e frequéncia (atributo 3). Estes
atributos numéricos sao discretizados em 3 intervalos: baixo [0, 0,55[; médio [0,55, 0,76[ e
alto [0,76, 1]. A estrutura da rede é obtida a partir dos dados pelo Genie e pelos métodos
hierarquicos K2 e Greedy Thick Thinning (https://dslpitt.org/genie). A base de dados [4]
é composta por 3000 instancias (linhas). Destas, 2700 sao utilizadas para o treinamento
da rede e, as demais, para validagao (teste) da classificagdo. As saidas s@o géneros latinos:
tango, bachata, bolero, merengue, salsa, forrd, pagode, sertanejo, gaicha, e axé. Em [3],
sao determinadas as emocgoes predominantes em cada género, respectivamente: decepcao,
amor, romantico, paixao, sedutor, acolhedor, felicidade, tristeza, alegria e entusiasmo. O
método BayesRule [2] usa o conceito de probabilidade méxima a posteriori para extrair
um conjunto de regras probabilisticas que descrevem a classificacao. O conceito de Markov
Blanket ¢ aplicado para reduzir o ntimero e a complexidade das regras. Como os 3 atributos

'beatrizflamiadx@hotmail.com - Bolsista de Iniciacdo Cientifica - Fundagdo Arauciria
2glauciabressan@uftpr.edu.br

010342-1 © 2017 SBMAC



Proceeding Series of the Brazilian Society of Applied and Computational Mathematics, Vol. 5, N. 1, 2017.

de entrada possuem 3 niveis (baixo, médio e alto), foram extraidas 27 regras, COmo por
exemplo: “SE atributo 1 é baixo E atributo 2 é baixo E atributo 8 é médio ENTAO saida
é paixao com 39,13% de probabilidade”.

atributo2
[7]

atributo1
atributo3 kil
il

Figura 1: Estrutura da Rede Bayesiana

2 Conclusoes

Um pré-processamento dos dados foi aplicado devido & presenca de ruidos e redundancias,
baseando-se em técnicas de mineracao de dados [1]. Para medir o acerto na classificagao da
emocao pelas regras probabilisticas, o conjunto de dados de teste, com saida conhecida, foi
discretizado com os mesmos intervalos do treinamento e o nimero de acertos foi contado.
Esta validagao aponta um indice de acerto de 65,6%. Pretende-se a seguir, comparar a
eficiéncia do método Bayesiano com um sistema de classificacao Fuzzy.
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