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1 Introducao

As decisoes de politicas de crédito das instituictes financeiras, a partir de um passado
recente, deixaram de ser guiadas apenas por critérios julgamentais e, atualmente, sao
fortemente norteadas por modelos quantitativos. Tais modelos sao fundamentais para a
mensuracao e previsao do risco de crédito. Mensurar o risco de crédito é o processo de
quantificar a possibilidade da instituicdo financeira incorrer em perdas, caso os fluxos de
caixa esperados com a operagao de crédito nao se confirmem [1]. Para mensurar o risco
de crédito, neste trabalho, propoe-se um modelo de credit scoring baseado em Regressao
Logistica utilizando Inferéncia Bayesiana.

2 Credit Scoring

Os modelos de credit scoring sao utilizados no inicio do relacionamento com o cliente,
periodo em que a instituicio mensura previamente o risco do proponente e atribui a
ele, ou nao, linhas diferenciadas em fun¢éo do seu perfil, para estimar a probabilidade
dele se tornar inadimplente, em determinado periodo, dadas suas informacoes pessoais e
financeiras que possam influenciar na capacidade do cliente em pagar a divida [2].

Na modelagem de credit scoring, a varidvel resposta representa o desempenho de crédito
dos individuos durante um determinado periodo tempo, normalmente doze meses, e tem
o objetivo de identificar se o proponente é bom ou mau pagador. A varidvel resposta é
dicotomica (binaria), assumindo valor 1 se o individuo é mau pagador e 0, caso contrario.
Nesse caso, a varidvel resposta tém distribui¢ao de Bernoulli [3]. Dentre as vérias fungoes
de distribuicao propostas para modelar resposta binéaria disponiveis na literatura, escolheu-
se a Regressao Logistica por sua facilidade de aplicacao do ponto de vista matematico.
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3 A Regressao Logistica

A Regressao Logistica modela a varidvel resposta bindria através da relagao entre a

fungao de ligagao logito, as varidveis explicativas & = (1,21,...,2,_1)" e os coeficientes a
serem estimados 3 = (B, ..., Bn)?, conforme mostrado em (1).
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A equagao 1 pode ser manipulada para que 7(Z) seja isolado. Uma vez isolado e
conhecendo-se as caracteristicas do pagador &, 7(Z) pode ser interpretado como a proba-
bilidade de o pagador nao saldar sua divida e, consequentemente, ser classificado como
mau. Finalmente, ao relacionar a varidvel resposta com 7(Z), obtém-se:

Y =7n(z)+e,

sendo que Y é a varidvel resposta e € é o erro do modelo para cada variagao possivel .

Na Regressao Logistica Bayesiana, os coeficientes sao estimados através da inferéncia
realizada a partir da posteriori, obtida da relacao de proporcao, derivada do teorema de
Bayes:

h(0lx) o< f(x[0)h(0),

sendo que h(f) é a distribuigao a priori, f(x|f) é a funcao de verossimilhanca, que estd
intimimamente relacionada a distribui¢ao dos dados e a sua dimensionalidade, h(6|z) é a
distribuicao a posteriori, 6 é o parametro de interesse e x os dados utilizados para ajuste.

4 Conclusoes

O modelo proposto foi ajustado utilizando dados reais de uma instituicao financeira.
Para sua validagdo, observou-se a proporgao de pagadores classificados corretamente no
grupo ao qual de fato pertencem. Calculou-se ainda o indice de Kolmogorov-Smirnov e a
area sob a curva ROC do modelo ajustado. O modelo teve desempenho compativel com
o que consta na literatura [2] [3] ao classificar corretamente 63,73% dos maus pagadores.
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