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A ocorréncia de queimadas resulta em perda significativa de biodiversidade, causando alteragoes
na cadeia trofica e perturbagdo em processos ecossistémicos e ciclo do carbono [3]. No contexto
do Pantanal, a 4rea total queimada no bioma durante todo o ano de 2020 foi de 26% de sua area
nativa, totalizando 22.116 focos de incéndio, sendo a primeira vez na histéria do monitoramento
que o bioma registra mais de 12 mil focos de incéndio [5].

Perante a motivagao exposta, o objetivo desse trabalho foi identificar e quantificar as queimadas
sofridas pelo bioma Pantanal, na extensao das areas de Poconé e Caceres (Figura 1(a)), estado do
Mato Grosso, durante os anos de 2000 a 2020, com uso do indice espectral ANBR. Comparagoes
com o método Support Vector Machine (SVM) [4] s@o incluidas nas anéalises.

Foram empregadas imagens adquiridas pelos sensor Thematic Mapper (TM) e Operational
Land Imager (OLI), a bordo dos satélites Landsat-5 e 8, durante os anos de 2000 a 2020. Duas
imagens foram consideradas para cada uma dos anos, sendo uma pré e outra pos periodo de
queimadas. Baseado nas imagens destes periodos, foi executado o calculo dos indices espectrais
NDVTI (Normalized Difference Vegetation Index), NDWI Normalized Difference Water Index, NBR
(Normalized Burn Raio) e ANBR sobre cada instante da série multitemporal. Posteriormente,
seguindo parametros propostos por [2], em que ANBR > 0.2 e NDWI < 0, foram identificadas
“amostras de referéncia”’ de queimadas para a realizacdo da classificacao supervisionada via SVM
e respectiva avaliagdo segundo o coeficiente kappa [1]. Por fim, os mapeamentos obtidos fomentam
a anélise e quantificacao dos incidentes de queimada sobre a area de estudo. Os indices NDVI,
NDWTI e NBR foram utilizados como atributos pelo método SVM no processo de classificagao.
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Figura 1: a) Localizagao da area de estudo no indice ANBR para o ano de 2020 e b) Distribuicao
das classes de severidade de eventos de queimada na imagem de 2018.

Os resultados obtidos apontam que o ano com maior quantidade de perda de area nativa foi
2018. Na analise via ANBR, a regido de estudo apresentou cerca de 3.100 km? de area afetada;
ja via SVM, com indice Kappa de 0,98, a 4rea queimada foi de cerca de 2.950 km?, demonstrando
pouca diferenga para o céalculo do indice espectral em estudo.

A detecgao de cicatrizes de queimadas e severidade do fogo sdo informagoes importantes que
auxiliam na compreensao de como os eventos de queimadas afetam o ecossistema, e como pode
ser visto ao longo deste documento, a utilizagao de técnicas de Sensoriamento Remoto auxiliam
analises deste tema. Diante dos resultados apresentados, foi possivel concluir que o indice ANBR
pode ser considerada uma ferramenta simples e de grande potencial no mapeamento de queimadas
e indicativo da severidade das queimadas.
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