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O aprendizado de máquina pode apoiar processos de tomadas de decisão em muitas áreas [1].
Nikolas Servos (2020) [2] e Yued Ding (2021) [3] trazem, particularmente, diferentes modelos de
Aprendizado de Máquina para otimizar o transporte de cargas, e na geração de matrizes de origem
e destino (OD) [4]. Assim como Hyunmyung Kim (2001) [5] mostra diferentes aplicações com o
uso de Algoritmos Genéticos.

Tendo uma vasta quantidade de trabalhos associando matrizes origem destin [4], é evidente que
uma matriz origem destino (OD) pode contribuir significavelmente para a solução de problemas
que envolvem transporte de cargas [4]. Uma matriz OD pode ser obtida através da solução do
seguinte modelo, para N origens, M destinos e P pontos de transbordos para os modais:
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Parâmetros do modelo:
Cij : Custo total do transporte entre a origem i e o destino j.
Cik: Custo total do transporte entre a origem i e o ponto de transbordo k.
Ckj : Custo total do transporte entre o ponto de transbordo k e o destino j.
oi: Oferta da origem i.
dj : Demanda do destino j.
Variáveis:
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Tij : Quantidade transportada entre a origem i e o destino j.
Tik: Quantidade transportada entre a origem i e o ponto de transbordo k.
Tkj : Quantidade transportada entre o ponto de transbordo k e o destino j.
O transporte de cargas pode gerar um grande custo de combustível e uma emissão elevada

de CO2, porém o uso de rotas intermodais traz uma grande economia por parte dos gastos de
uma empresa [4] e da emissão dos gases nocivos ao meio ambiente e ao ser humano [6]. Fluxos
gerados por matrizes OD podem auxiliar no momento de predizer as melhores rotas para o uso do
transporte e quais modais seguir [4].

O objetivo principal dessa pesquisa é gerar soluções para o problema do transporte rodoferro-
viário, uma vez que é possível encontrar dados atualizados do transporte rodoviário e ferroviário.
Atualmente estão sendo implementados métodos para solução do problema, além da definição de
instâncias usando mapas gerados no QGIS e dados públicos da Companhia Nacional de Abasteci-
mento (CONAB), Agência Nacional de Transportes Terrestres (ANTT) e do Instituto Brasileiro
de Geografia e Estatistica (IBGE).

Tomando como base o projeto proposto para a região MATOPIBA por [4], a matriz OD gerada
neste trabalho contempla a parte do transporte da soja no estado de Goiás feito pelos modais que
serão abordados. Foram gerados mapas para estabelecer certos trechos de rodovias e ferrovias onde
a soja é transportada, os quais estão sendo usados de forma a conseguir dados para matriz OD.
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