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Uma Rede Neural Artificial (RNA) é composta por varias unidades de processamento (também
conhecidas como neur6nios artificiais), cujo funcionamento ¢ bastante simples. Essas unidades,
geralmente, sdo conectadas por canais de comunicacio associados a um determinado peso. As
unidades efetuam operagoes apenas sobre seus dados locais, entradas recebidas pelas suas conexoes.
O comportamento inteligente de uma RNA vem das interagdes entre as unidades de processamento
da rede [1]. No aprendizado profundo, um Perceptron Multicamadas (MLP) é o nome de uma Rede
Neural feedforward que consiste em neurdnios totalmente conectados com fungoes de ativacao nao
lineares, organizados em camadas, notaveis por serem capazes de distinguir dados que nao sao
linearmente separaveis [3]. Essa Rede Neural feedforward distingue-se pela presenca de uma ou
mais camadas ocultas, cujos nés computacionais sao chamados de neurdnios ocultos ou unidades
ocultas. A funcao desses neurdnios € intervir entre a entrada externa e a saida da rede de uma
maneira 1til. Em um sentido bastante livre, a rede adquire uma perspectiva global apesar de
sua conectividade local, devido ao conjunto extra de conexoes sinapticas e da dimensao extra de
interagdes neurais [2]. Os nods de fonte da camada de entrada da rede fornecem os respectivos
elementos do padrao de ativagdo (vetor de entrada), que constituem os sinais de entrada aplicados
aos neurdnios (n6s computacionais) na segunda camada (a primeira camada oculta). Os sinais de
saida da segunda camada sao utilizados como entradas para a terceira camada, e assim por diante
para o resto da rede. Tipicamente, os neurénios em cada camada da rede tém como suas entradas
apenas os sinais de saida da camada precedente. O conjunto de sinais de saida dos neurdnios da
camada de saida (final) da rede constitui a resposta global da rede para o padrao de ativagao
fornecido pelos nos de fonte da camada de entrada (primeira). Como exemplo de arquitetura de
rede, uma rede feedforward com m noés de fonte, h; neurbnios na primeira camada oculta, ho
neurdnios na segunda camada oculta e ¢ neurénios na camada de saida é referida como uma rede
m—hy —hs —q. As RNAs tém se tornado essenciais em diversas areas devido & sua capacidade de
resolver problemas complexos [5]. Elas podem, por exemplo, ser empregadas na previsao de séries
temporais financeiras, uma vez que possuem grande poder computacional e capacidade de aprender
para generalizar [4]. Na area econdmica, o mercado de a¢oes é um dos principais mecanismos para o
desenvolvimento da economia, pois trata-se de um importante meio de captagao de capitais. Desta
forma, a tentativa de realizar a previsao do comportamento de prego neste mercado é de extrema
importancia [5]. Dentro deste contexto, este trabalho propoe utilizar o tipo de rede MLP para a
previsao dos pregos de acoes de empresas na bolsa. Utilizando a linguagem de programagao Python
na IDE do Google Colab, foi implementado um modelo de RNA com arquitetura 100 — 50 — 1
com otimizador ADAM e funcao perda de Mean Square Error, 100 épocas de treinamento e taxa
de aprendizado 0,001 como mostra a Figura 1. Essa rede foi treinada com os precos baseados nos
dados da biblioteca yfinance (https://pypi.org/project/yfinance/) de fechamento da agao

uisfernandessaucedosouza@furg.br
?barbararodriguez@furg.br
3cristianaandrade@furg.br

010201-1 © 2026 SBMAC



Proceeding Series of the Brazilian Society of Computational and Applied Mathematics. v. 12, n. 1, 2026.

WEGE3.SA do dia 01/01/2023 até 01/01/2024. A partir dessa rede treinada, tentou-se prever o
prego dessa agao do dia 01/01/2024 até 01/06/2024. Os resultados sdo apresentados na Figura 2.

n = ‘relu’, input_dim - previsores.shape[1])) # Camada de entrada

larizacio
= ‘relu’)) # Canada oculta

r')) # Camada de saida

reg: compile(optimizer = ‘adan’, loss = 'mean_squared_error’, metrics = [ ‘mean_sbsolute_error'])
regressor. fit(previsores, preco_real, epochs = 168, batch_size = 32)

Figura 1: Cédigo para a estrutura de rede utilizada. Fonte: Dos Autores.
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Figura 2: Prego real e previsao do prego de fechamento da agago WEG3.SA. Fonte: Dos Autores.

O seu Mean Absolute Error (MAE) foi em torno de 1,16, significando que em média por dia
se tem um erro de R$ 1,16 na previsao do prego da acao. O método, apesar de nao apresentar
grande precisao na previsao, demonstrou-se eficaz para analisar alguns comportamentos dos pregos
da agao, o que ja auxiliaria tomadas de decisao.
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